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Dashboard z funkcjami analizy sentymentu
oraz generowania tweetow 1 komentarzy dla
platform Twitter oraz Reddit
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Projekt skladajacy si¢ z dashboardu umozliwiajacego analize sentymentu dla tweetow 1 komentarzy oraz
generowanie wlasnych tweetow oraz komentarzy



1. Wprowadzenie

W dobie mediow spotecznosciowych, analiza tresci publikowanych na takich
platformach jak Twitter czy Reddit stanowi cenne Zrédto informacji, zarowno dla
badaczy, jak i dla firm. W niniejszym projekcie skupili$my si¢ na stworzeniu
dashboardu, ktéry umozliwi zarowno analiz¢ sentymentu na www. platformach, jak i
generowanie nowych tre$ci w postaci tweetdw 1 komentarzy. Dashboard bedzie zawiera
funkcjonalnosci analizy sentymentu oraz generowania tresci, dostarczajac narzedzie

przydatne dla szerokiego zakresu uzytkownikow.
Dane

Dane wykorzystane do uczenia modeli pochodzg z platform Twitter oraz Reddit.
Ponizej przedstawiono fragment przyktadowego zestawu danych gdzie w kolumnie

“category” mozliwe sg 3 wartos$ci 1 sg to:

® | - pozytywny sentyment,
e 0 - neutralny,

e -1 - negatywny

Twitter:
A B
1 Iclean_te:-ﬂ |categ0ry
2 |when modi promisec -
3 |talk all the nonsense
4 |what did just say vot

5 |asking his supporter
6 |answer who amongt
7 |kiya tho refresh maa
8 |suratwomen

9 |this comes from cab
10 |with upcoming electi
11 |gandhi was gay does
12 |things like demoneti:
13 [hope tuthukudi peop
14 |calm waters wheres -
15 |one vote can make a
16 |onevote can make a
17 |vote such party and L
18 \vote modi who has n
19 |through our vote ens
20 |dont play with the
21 |didna€™ write chowk
22 |was the one who rec
23 |with firm belief the le
24 |crush jaws those wh
25 |sultanpur uttar prach
26 |thiugh nehru not aliv
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Reddit:

A B C
clean_comment |category
family mormon have
buddhism has very n
seriously don say thi
what you have learne
for your own benefit:
you should all sitdo
was teens when disc
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jesus was zen meets
10 |there are two varietie
11 |dont worry about tryi
12 | recently told family t
13 | unto others you wou
14 [first understand that
15 | recently heard simil:
16 |different times differs
17 |does evil include the
18 |our campaign has tw
19 |technically you coulc
20 | zarus

21 |blood and souls for |
22 | always liked vecna t
23 though don have any
24 | cliche butyou canw
25 (zon kuthon and his s
26 | homebrew setting th
27 |his name shall lump
28 |for one campaign pr
29 |demogorgon becaus
30 \youwant badasss ey
31 pelor the burning hat
32 |fyi the traditional cht
33 | far evil goes big fan
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Dane te zawierajg teksty publikacji, ktore nastepnie zostaty wykorzystane do
trenowania modeli analizy sentymentu oraz generowania nowych tresci w ramach

niniejszej pracy.



2. Cel projektu

Celem projektu jest stworzenie interaktywnego dashboardu, ktory pozwoli na:

1. Analize sentymentu tweetow 1 komentarzy z platform Twitter i Reddit.

2. Generowanie nowych tweetow i komentarzy w oparciu o wytrenowane modele.

3. Zakres

Zakres pracy obejmuje przygotowanie analizy danych wykorzystanych do
wytrenowania modeli uzytych w ramach niniejszej pracy, przygotowanie narzedzia do
analizy sentymentu dla tweetow oraz komentarzy z serwisow Twitter oraz Reddit, a

takze przygotowanie narzedzia do generowania komentarzy oraz tweetow.

4. Technologie (Metodyka)

Do wykonania projektu zastosowano nast¢pujace technologie:

e Python — Gléwny jezyk programowania

e Jupyter Notebook — Wykorzystany do kodu trenujacego
wykorzystywane modele w projekcie

e Streamlit framework — Wykorzystany do stworzenia interaktywnego
dashboardu

e Biblioteki Pandas, Numpy, matplotlib, wordcloud, tensorflow, nltk,
sklearn — gléwne biblioteki/narzedzia do realizacji analizy sentymentu

oraz generatora komentarzy 1 tweetow

5. Komponenty projektu

System sktada si¢ z trzech gldéwnych komponentow:

e Modut nr. 1 — Analiza danych wykorzystanych do uczenia modeli
e Modut nr. 2 — Narzedzie do analizy sentymentu

e Modul nr. 3 — Generator tweetow oraz komentarzy

Komponenty te wspotpracuja ze sobg w celu dostarczenia finalnego
rozwigzania: dashboardu z funkcjami analizy sentymentu oraz generowania tweetow 1

komentarzy dla platform Twitter oraz Reddit.



5.1. Modul nr. 1

Modut ten obejmuje analizg wstepng danych, ktore postuzg do trenowania
modeli. Analiza danych jest kluczowym etapem, ktory wptywa na jakos¢ wynikow

uzyskiwanych przez modele. Proces ten obejmuje nastepujace kroki:
5.1.1. Oczyszczanie danych

Oczyszczanie danych to proces usunigcia lub poprawiania
nieprawidtowych, uszkodzonych lub niekompletnych danych. W kontekscie

tego projektu, oczyszczanie danych obejmuje:

e Usuwanie duplikatéw: Powielone wpisy sg usuwane, aby unikng¢
znieksztatcenia wynikow analizy.

e Usuwanie spamowych 1 niewlasciwych tre$ci: Komentarze i tweety,
ktore nie wnoszg wartos$ci merytorycznej (np. reklamy, spam), sa
eliminowane.

e Korekta literowek i btedow gramatycznych: Poprawa btedow

jezykowych, ktore mogg wplywac na skuteczno$¢ modeli jezykowych.

5.1.2. Eksploracja danych

Eksploracja danych pozwala na lepsze zrozumienie zbioru danych przed
przystapieniem do dalszej analizy. Kluczowe dziatania w ramach eksploracji

danych obejmuja:

e Analiza rozktadu danych: Sprawdzenie, jak dane s3 rozlozone w r6znych
kategoriach (np. pozytywne, negatywne, neutralne).

e Identyfikacja kluczowych cech: Wykrywanie najwazniejszych atrybutow,
ktére beda miaty wptyw na trenowanie modeli.

e Wykrywanie anomalii: Znalezienie i oznaczenie danych, ktore sa

nietypowe lub odstajace.



5.1.3. Wizualizacja danych

Wizualizacja danych pomaga w intuicyjnym zrozumieniu i prezentacji
wynikow eksploracji danych. W projekcie zastosowano nastepujace techniki

wizualizacji:

e Histogramy i wykresy stupkowe: Do przedstawienia rozktadu réznych
kategorii danych.

e Chmury stoéw: Do wizualizacji najczesciej wystepujacych stow w
danych.

e Wykresy korelacji: Do identyfikacji zwigzkéw miedzy réznymi cechami

danych.

5.2. Modul nr. 2

Modut ten wykorzystuje wytrenowane modele do analizy sentymentu
tweetow 1 komentarzy. Analiza sentymentu pozwala na okreslenie, czy dane
wyrazaja pozytywne, negatywne czy neutralne emocje. Modut ten integruje
rézne klasyfikatory, ktore nalezg do réznych kategorii algorytmow uczenia
maszynowego, zapewniajac elastycznos¢ i doktadnos¢ analizy. Proces ten

obejmuje nastepujace etapy:
5.2.1. Przygotowanie modelu

Model analizy sentymentu jest trenowany na duzych zbiorach
danych, aby nauczy¢ si¢ rozpoznawac rézne emocje 1 opinie w tekstach.

Kluczowe dziatania obejmuja:

e  Wybor algorytmu: Decyzja o wyborze odpowiedniego algorytmu (np.
regresja logistyczna, drzewa decyzyjne) w oparciu o charakterystyke
danych.

e Trenowanie modelu: Proces nauki modelu na bazie zgromadzonych
danych treningowych

e Walidacja modelu: Ocena skuteczno$ci modelu na zestawach

walidacyjnych i testowych, aby upewni¢ si¢, ze model dziata poprawnie.



5.2.2. Implementacja narzedzia

Narzedzie do analizy sentymentu jest implementowane jako

cze$¢ dashboardu. Gtéwne elementy implementacji to:

e Integracja modelu: Wigczenie wytrenowanego modelu do aplikacji,
umozliwiajace analize nowych danych.

e Interfejs uzytkownika: Proste Ul ktore umozliwia uzytkownikom tatwe
wprowadzenie danych do analizy.

e Prezentacja wynikow: Wyswietlanie wynikow ponizej w przystepny

sposob.
5.2.3. Testowanie 1 optymalizacja

Testowanie narzedzia obejmuje sprawdzenie jego dzialania na
rzeczywistych danych, w celu zapewnienia wysokiej doktadnosci i

wydajnosci. Optymalizacja polega na:

e Udoskonalaniu modelu: Modyfikacja parametrow modelu w celu
poprawy jego skutecznosci.
e Optymalizacji kodu: Poprawa efektywnos$ci kodu, aby narzedzie dziatato

szybciej 1 bardziej niezawodnie.

5.3. Modul nr. 3

Modut ten umozliwia generowanie nowych tweetow 1 komentarzy na
podstawie wytrenowanych modeli jezykowych. Generowanie tresci odbywa si¢
z uwzglednieniem kontekstu i jest wspierane przez model Al, ktérego nazwa to

LSTM. Proces ten obejmuje nastgpujace etapy:
5.3.1. Przygotowanie modelu generujacego

Model generujacy tresci jest trenowany wymienionych na
poczatku pracy zbiorach danych tekstowych. Kluczowe dziatania

obejmuja:

e Trenowanie modelu: Proces uczenia modelu na zgromadzonych

danych tekstowych



e Walidacja modelu: Testowanie modelu na nowych danych w celu
oceny jego zdolno$ci generowania sensownych 1 ptynnych
tekstow oraz utworzenie w wyniku testu macierzy btedu (ang.

confusion matrix).
5.3.3. Testowanie i optymalizacja

Testowanie generatora obejmuje sprawdzenie jakos$ci 1

sensownosci wygenerowanych tresci. Optymalizacja polega na:

e Poprawie modelu: Ulepszanie modelu na podstawie wynikow
testow, aby generowane tresci byly bardziej spojne 1
odpowiednie.

e Optymalizacji kodu: Poprawa efektywnos$ci kodu, aby proces

generowania tresci byl szybszy i bardziej niezawodny.

6. Szczegoly implementacyjne oraz prezentacja dzialania

W oparciu o rozwigzania opisane we wczesniejszych sekcjach niniejszej pracy,
zaimplementowano program. Ponizej zawarto szczegoty implementacyjne oraz

prezentacje dzialania kazdego modutu tworzonego w ramach niniejszej pracy.

6.1. Modul nr. 1

Modut ten, zaimplementowany w pliku Modulel.py, wykorzystuje
biblioteke Streamlit do tworzenia interaktywnego dashboardu. Ponizej

przedstawiono gtowne funkcje i ich role:
6.1.1. plot_total comments comparison()

Funkcja ta porownuje catkowitg liczbe komentarzy z réznych platform:
Reddit, Twitter oraz ich polaczenie. Tworzy wykres stupkowy, ktéry wizualizuje

liczby komentarzy, utatwiajac pordwnanie.

e Oblicza liczbg komentarzy dla kazdej platformy.

e Rysuje wykres stupkowy z oznaczeniami liczbowymi na stupkach.

6.1.2. plot_sentiment_comparison()



Funkcja ta porownuje liczbe komentarzy w trzech kategoriach sentymentu: negatywne,
neutralne 1 pozytywne dla platform Reddit, Twitter oraz ich potaczenia. Uzywa

wykresow stupkowych do wizualizacji danych.

e Oblicza liczb¢ komentarzy dla kazdej kategorii sentymentu 1 platformy.

e Rysuje wykres stupkowy z oznaczeniami liczbowymi na stupkach.
6.1.3. plot comment length average()

Funkcja ta pokazuje $rednig dlugos¢ komentarzy dla kazdej kategorii
sentymentu na roznych platformach. Pomaga to zrozumie¢, jak dtugos¢

komentarzy rozni si¢ w zaleznos$ci od sentymentu 1 platformy.

e Oblicza $rednig dtugos$¢ komentarzy dla kazdej kategorii sentymentu i
platformy.

e Rysuje wykres stupkowy z oznaczeniami liczbowymi na stupkach.
6.1.4. plot_sentiment pie_charts()

Funkcja ta tworzy wykresy kotowe, ktére pokazuja procentowy rozktad
kategorii sentymentu dla platform Reddit, Twitter oraz ich polaczenia.
Wizualizacja ta ulatwia zrozumienie dominujacych sentymentéw na rdznych

platformach.

e Oblicza procentowy rozktad kategorii sentymentu dla kazdej platformy.

e Rysuje wykresy kotowe z oznaczeniami procentowymi.
6.1.5. plot word clouds()

Funkcja ta generuje chmury stow dla kazdej kategorii sentymentu,
pokazujac najczesciej wystepujace stowa w komentarzach i tweetach.
Wizualizacja ta pozwala na szybkie zidentyfikowanie kluczowych tematow i

stow w danych.
6.1.6. run_module()

Funkcja ta jest punktem wejscia modutu, wywotujgcym wszystkie

powyzsze funkcje w celu wyswietlenia wynikow na dashboardzie.



Podsumowanie:
Powyzsze funkcje skladaja si¢ na modut analizy danych, ktory zapewnia

kompleksowg eksploracje, analize 1 wizualizacje danych z platform Twitter 1 Reddit.

6.2. Modul nr. 2

Modut ten, zaimplementowany w pliku Module2.py, wykorzystuje
biblioteke Streamlit do tworzenia interaktywnego narzedzia do analizy

sentymentu. Ponizej przedstawiono gtowne funkcje i ich role:
6.2.1. Klasyfikatory

Modut integruje rozne klasyfikatory, ktore naleza do r6znych kategorii

algorytmoéw uczenia maszynowego:

e Logistic Regression: Model liniowy do klasyfikacji binarnej, ktory
przewiduje prawdopodobienstwo wystapienia jednej z dwoch klas.

e LinearSVC: Liniowy model klasyfikacji oparty na wektorach no$nych,
skuteczny w zadaniach klasyfikacyjnych.

e KNeighborsClassifier: Algorytm k-Najblizszych Sgsiadow, ktory
klasyfikuje nowe przypadki na podstawie podobienstwa do znanych
przypadkdow.

e GradientBoostingClassifier: Technika zespotowa, ktora buduje modele
sekwencyjnie, a kazdy nowy model koryguje btedy poprzedniego.

o AdaBoostClassifier: Metoda zespotowa, ktora taczy wiele stabych
klasyfikatorow w celu stworzenia silnego klasyfikatora.

e LGBMCilassifier: Framework gradientowego wzmocnienia opartego na
drzewach decyzyjnych.

e RandomForestClassifier: Wszechstronny algorytm uczenia
maszynowego, ktory tworzy wiele drzew decyzyjnych i uzywa srednie;j
do poprawy doktadnosci predykcji.

e DecisionTreeClassifier: Prosty, ale pot¢zny algorytm, ktory tworzy

strukture drzewiastg do podejmowania decyzji na podstawie atrybutow.

6.2.2. Funkcje implementacyjne



1. _ init_ () - Inicjalizuje modul, tadujac wektor TF-IDF, ktory jest
uzywany do przeksztatcania tekstow wejsciowych do formatu
odpowiedniego do analizy przez modele.

2. run_module() - Funkcja gldwna, ktora jest odpowiedzialna za interakcje
z uzytkownikiem. Wywoluje inne funkcje w celu analizy sentymentu
wprowadzonego tekstu.

o Wybor klasyfikatora: Umozliwia uzytkownikowi wybor jednego
z dostepnych klasyfikatorow.

e Wprowadzenie tekstu: Umozliwia uzytkownikowi wprowadzenie
tekstu do analizy.

e Predykcja: Po kliknigciu przycisku "Predict", wybrany
klasyfikator jest tadowany i uzywany do analizy sentymentu
wprowadzonego tekstu.

e Prezentacja wynikéw: Wynik predykcji jest wyswietlany w
formie kolorowego tekstu, wskazujac sentyment (negatywny,
neutralny, pozytywny).

e Opis klasyfikatora: Wyswietla opis wybranego klasyfikatora, aby
uzytkownik mogt zrozumie¢, jak dziata model.

e Macierz konfuzji: Jesli jest dostepna, wyswietla macierz konfuz;ji
dla wybranego modelu, pokazujac jego wydajnos$¢ na zbiorze

testowym.

Podsumowanie:

Powyzsze funkcje sktadajg si¢ na modut analizy sentymentu, ktéry zapewnia
elastyczno$¢, doktadno$é 1 intuicyjnos¢ analizy danych z platform Twitter 1 Reddit.
Dzigki integracji roznych klasyfikatorow, uzytkownik moze wybraé jeden z dostepnych

modeli.

6.3. Modul nr. 3

Modut ten, zaimplementowany w pliku Module3.py, wykorzystuje
biblioteke Streamlit do tworzenia interaktywnego narzedzia do generowania

tekstu. Ponizej przedstawiono gléwne funkcje 1 ich role:



1.

__init_ () - Inicjalizuje modut, tadujac modele do generowania tekstu

dla Reddita 1 Twittera oraz ich odpowiednie tokenizery.

Modele: Laduje wytrenowane modele LSTM dla platform Reddit
1 Twitter z plikow .hS5.

Tokenizery: Laduje tokenizery dla platform Reddit 1 Twitter z
plikoéw .pkl.

Dhugos¢ sekwencji: Ustawia maksymalng dlugos$¢ sekwencji na

podstawie ksztaltu wejscia modelu lub tokenizera

generate text() - Funkcja generujaca tekst na podstawie podanego przez

uzytkownika poczatkowego tekstu (seed text), liczby stow do

wygenerowania oraz wybranego modelu 1 tokenizera.

Tokenizacja: Przeksztatca podany tekst w sekwencj¢ tokendw.
Pad sequences: Dopasowuje sekwencje do maksymalnej dtugosci
sekwencji modelu.

Predykcja: Generuje nastgpne stowo, wybierajac je na podstawie
rozktadu prawdopodobienstwa przewidywanego przez model.
Budowanie tekstu: Dodaje wygenerowane stowo do tekstu
poczatkowego 1 powtarza proces, az do wygenerowania

okreslonej liczby stow.

run_module() - Funkcja gléwna, ktoéra jest odpowiedzialna za interakcje

z uzytkownikiem i wywotywanie funkcji generujacych teksty.

Ul dla Reddita:
o Wprowadzenie tekstu: Pole tekstowe dla wprowadzenia
poczatkowego tekstu.
o Suwnica: Slider do wyboru liczby stow do
wygenerowania.
o Przycisk generowania: Po kliknigciu, wywoluje funkcje
generate text i wyswietla wygenerowany komentarz.
Ul dla Twittera:
o Wprowadzenie tekstu: Pole tekstowe dla wprowadzenia
poczatkowego tekstu.
o Pasek wyboru (slider): Slider do wyboru liczby stéw do

wygenerowania.



o Przycisk generowania: Po kliknigciu, wywotuje funkcje

generate_text 1 wyswietla wygenerowany tweet.
Podsumowanie:

Powyzsze funkcje sktadajg si¢ na modutl generowania tekstow, ktory umozliwia
uzytkownikom tworzenie spojnych i kontekstowo odpowiednich tweetow i komentarzy
na podstawie wprowadzonego tekstu poczatkowego. Dzigki zastosowaniu algorytmu
LSTM, modul zapewnia generowanie tresci, co zwicksza jego uzyteczno$¢ w roéznych

zastosowaniach, np. tworzenie tresci.

7. Podsumowanie

W ramach niniejszego projektu zaimplementowano modut realizujacy analizg
danych wykorzystanych do uczenia modeli oraz utworzono dwa narzedzia realizujace
analize sentymentu oraz generowanie komentarzy i tweetoéw. Dzieki narzgdziom
utworzonym za pomocg niniejszej pracy mozliwe jest lepsza analiza sentymentu
poprzez takie media spotecznos$ciowe jak Twitter oraz Reddit i w efekcie podejmowanie

np. lepszych decyzji finansowych w tradingu.

8. Perspektywy dalszego rozwoju

Przyszte wersje projektu zakladajg takie unowocze$nienia jak:

e Automatyzacja pozyskiwania danych przez web scraper w celu
zwigkszenia danych do uczenia maszynowego

e Zbudowanie bota do handlu na rynkach finansowych, podejmujacego
decyzje w czasie rzeczywistym na podstawie sentymentu panujgcego na
Twitterze oraz Reddicie

e Stworzenie modutu realizujacego filtrowanie spamowych komentarzy
oraz tweetow

e Stworzenie bota wykrywajacego falszywa aktywno$¢ na portalach

Twitter oraz Reddit
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