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W tradycyjnych wyszukiwarkach wyniki opieraja sie na
wystepowaniu stéw kluczowych

Semantyczne wyszukiwarki biora pod uwage kontekst oraz
sens zapytania

Dzieki analizie semantycznej, wyszukiwarka moze
zrozumie¢ zalezno$ci miedzy stowami i frazami, co
prowadzi do skuteczniejszych odpowiedzi



Dziedzina, ktérg obejmuje wyszukiwarka to medycyna.

Baza danych skfada sie z ok. 40 artykutéw z Wikipedii
e w obecnej tazie projektu s3 to gtéwnie artykuty
zwigzane z chorobg astmy.

Artykuty zostaty pobrane w tormacie xml oraz
odpowiednio przetworzone za pomoca wyrazen
regularnych regexp aby przygotowac ich tres¢ do
poréwnania z zapytaniem uztkownika.



Baza danych - MongoDB ‘mongoDB® WYkOr ZYStane
* pymongo technologie

Silnik wyszukiwarki - Python @

Biblioteki:

e semnatyzacja: nltk, scikit-learn,
transformers
o dodatkowe: pandas, matplotlib, numpy

scikit

GUI - Dear PyGui ZBEJ%.IJl




Jak to dziata:



Tokenizacja - tekst jest dzielony na mniejsze
jednostki, co umozliwia doktadniejsze
zrozumienie tresci



Wektorowanie - stowa s3 reprezentowane jako
wektory numeryczne. Pozwala to na lepsze
zrozumienie relacji miedzy nimi.



Semantyzacja - stowa maj3 przypisywane
znaczenia w kontekscie zapytania. Umozliwia to
zrozumienie semantyki traz, uwzgledniajac
kontekst oraz relacje miedzy stowami.



Metryka podobieristw - pomaga ocenié, jak
dobrze wyniki wyszukiwania odpowiadajg
intencjom uzytkownika, uwzgledniajac
podobieristwo semantyczne



Tokenizacja Wektoryzacja

o treebank e bag of words Te StOwane
e casual tokenizer o tf-idf

¢ biobert (pre-trenowany) P ar ame tr Y
e punkt (pre-trenowany)

Semantyzacja Metryki dystansu/podobieristwa
e PCA e Euclidean distance
e LDiA e Cosine similarity
e SVD e Chebyshev distance

e Manhattan distance

[lo§¢ topickéw/wektoréw semantycznych

e w pierwszych testach ze zbioru: [3, 5,7, 10]
e w kolejnych z zakresu: [2-35]




Najlepsze potgczenia

PCA

e Punt + TF-IDF + manhattan + ok. 23 topickéw
e Biobert + TF-IDF + manhattan + ok. 16 topickéw

SVD

e Punt + TF-IDF + manhattan + ok. 22 topickéw
e Biobert/Treebank/Punkt + TE-IDF + cosine + ok. 8 topickéw

LDiA
e Biobert/Punt + TE-IDF + cosine + ok. 15 topickéw
e Punkt/Treebank + TF-IDF + cosine/manhattan + ok. 18 topickéw

Wyniki

W mniej specjalistycznych
zapytaniach:
Precyzja = 0.7

W bardziej specjalistycznych
zapytaniach:
Precyzja = 0.4

W poréwnaniu z wyszukiwarky
Google




Maksymalna precyzja

Najlepsze wyniki zapytania "asthma in children” dla SVD
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Menu, wyniki wyszukiwarki

asthma 1n children Query
punkkt Tokenizer
tfidf Vecktorizer

svd Semanktizaktor

manhattan Similarity Metric

22 Number of Etopic:
Search
Resulkts:

Epidemiology of asthma
As thma
Pathophysiology of a
Exhaled nmiktric oxide
Asthma trigger
Asthma-related microbes

Alcohol-1nduced respiratory reackions
Aspirin-exacerbated respiratory disease
Acute severe asthma

Reactive airway disease

skhma
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